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Diplomant zkoumé moZnosti rekurentnich neuronovych siti pro generovani polyfonni sekvence. Detailné
popisuje teoretické principy fungovani modernich “hlubokych” neuronovych siti (aka. deep learning) v&etn¢
n&kolika architektur (v mnoziné RBM a RNN) a predstavuje metody jejich trénovéni a regularizace.
Implementace je stavéna na knihovné Torch.

Ackoli patii vybrané téma k aktudlnim problémim feSenym v deep learning komunité, Cili zabérem odpovida
védecké praci, pi blizsim prozkoumani je vidét, ze navrhované fedeni neni nové, jak sam autor pfiznava na
strang 44. Strukturou prace neni bohuzel mozné rozlisit, kde kon¢i existujici znama feSeni (state of the art) a
co je samotna nova prace diplomanta. Tim nemyslim programovou realizaci v jiném jazyce, atkoliv autor
tvrdi, ze jeho implementace je “vice modularni™ oproti existujici implementaci ve frameworku Theano.
Tomuto tvrzeni bohuzel chybi argumentace.

Druhy. velmi zdsadni problém je nedostate¢né vyhodnoceni. Autor ukazuje kiivky ztratové funkce pfi uceni
sité, ale v tabulce 6.2 (str. 53) chybi dalsi uvedené metriky (precision, recall, F-measure). Déle neni jasné, co
presné se vvhodnocuje. Jelikoz se jedna o generativni model, m&l by byt vyhodnocen jeho vystup, autor ale
“porovnaval predikovany vektor a trénovaci™. To si mohu vysvétlit tak, Ze sit’ byla natrénovana N
trénovacimi maticemi (pisnémi) (piano-roll je sekvence vektort, alespofi to vyplyvé z tabulky 5.1 a sekce
5.2. ktera bohuzZel popisuje vstup velmi vagné), a pak kazdou matici (pisefl) poslat na vstup sit¢ a porovnat s
vystupem (pisef). To by ale méfilo jen schopnost sité jako jakéhosi autoencoderu a nedavalo moc smysl.
Bohuzel detailni popis toho. jak se vyhodnocuji modely generovani hudby, chybi, coZ je pro praci zasadni.

Dile pak neni nikde uvedeno, jak funguje samotné generovani, jen ze stati zadat poCatecni stav (str. 46). Z
prilozeného kodu lze vy&ist tézko (snad Fadek 5: nahodny vzorek z néjakého poolu?).

Chybi taktéz jakykoliv hlubsi popis ulohy, napf. rozdéleni na training/devel/test data, velikost téchto dat, atd.
Mnozstvi dat je zasadnim predpokladem pro Usp&iné nasazeni deep learning pfistupu. Zaroven bych ocenil i
kvalitativni analyzu chyb, ¢ili zjistit, co je viibec na vystupu a dava-li to hudebné n¢jaky smysl.

Po formalni strance je price vysazena na dobré Grovni. Jak jiz bylo zminéno vy3e, jako hlavni nedostatek
vidim michani teoretického zakladu s implementaénimi detaily (napf. na strané¢ 16 se z¢istajasna objevi
funkce v Torch, podobné na str. 20, 33, 36).

Diplomant splnil zadéni aZ na chybéjici smyslupinou evaluaci.

Dotazy Kk praci

Str. 20: convolutional neural networks (CNN). Autor zmifuje, Ze generovani z nich je “naro¢né a
nespolehlivé” a proto z nich upustil. Co tim bylo mysleno a existuje pro toto tvrzeni néjaka relevantni prace?
Pokud jsem spravné pochopil, chtél autor pouzit CNN pro sequence-to-sequence learning, coZ je ale v
principu nevhodné, protoze CNN, pokud je minéno jako soucast feed-forward siti, potiebuje pevnou velikost
vstupu a vystupu (néco se da ¢aste¢né vyfesit tzv. paddingem na vstupu).

Navrhuji hodnoceni znamkou velmi dobie a praci doporucuji k obhajobe.
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