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Abstrakt

Prace se zabyva multi-dokumentovou sumarizaci novinovych ¢lankt. Slovo sumarizace
bude vtéto praci pouzivano jako pojem procesu vytvareni zkrdcené¢ verze textu, kterad
informativné odpovida origindlnimu textu. Toto jasné stanoveni vyznamu je dano kvuli
dalsim moznostem pouziti. Vysledna zkracena verze textu se téz miize nazyvat sumarizace, a
proto bude zde pouZzivdn pojem souhrn. Aby bylo mozné vysvétlit multi-dokumentovou
sumarizaci novinovych ¢lanku je v prvé fad¢ dilezité vysvétleni pojmli sumarizace a souhrn.
vytvofeni zkradcené verze pro konkrétniho uzivatele (nebo vice uZzivatell) a pro konkrétni
ulohu (nebo ulohy). Sumariza¢ni metody lze délit rliznymi zptisoby, zalezi naptiklad na tom,
jak chceme danou ulohu feSit nebo na vstupnich datech. V zékladu lze délit metody na
manualni nebo automatické. Urcity tvar vstupu je v mnoha piipadech pro automatické metody
klicovy.

Sumarizace novinovych (zpravodajskych) ¢lankli vznika jako dasledek velkého pftirtistku
zpravodajskych ¢lankl na internetu. Jelikoz v takovém mnozstvi je pro ¢tenaie velmi obtizné
efektivné shromazd’'ovat pro né¢j dilezité informace, nastupuje zde automatickd sumarizace,
ktera nahrazuje celé ¢lanky kratSimi verzemi se stejnym piinosem informaci. Tudiz Ctenafi
nemuseji Cist celé ¢lanky, ale pouze nejvice informativni ¢asti z nich (souhrny).

Jak muze byt z ndzvu patrné, vstupem vybrané multi-dokumentové automatické metody
neni pouze jeden vstupni text (dokument), ale n€kolik textl (dokumentti) najednou. Vstup
tedy mlZze byt reprezentovan jednim nebo ve vétsiné piipadl 1 vice soubory obsahujici texty
(Clanky). VeétSina automatickych sumariza¢nich metod pro zpracovavani multi-dokumentt
predpokladd, Ze c¢lanky (dokumenty) budou odpovidat jednomu tématu nebo urcitému
casovému obdobi (tedy budou zaméfeny na uréitou udalost). V piipad€, ze tomu tak neni, je
nutné pro vétSinu automatickych sumarizanich metod vstup rozttidit a to napt. automatickou
metodou na bazi shlukovani.

Pro moznost otestovani alesponi nékterych automatickych sumarizacnich metod na dané
novinové clanky, byly vybrany tfi metody (implementace téchto metod byla provedena
v programovacim jazyce Python). Metoda zaloZena na latentni sémantické analyze je prvni
zastupce. Druhy zéastupce je metoda zaloZend na véze stfedii shlukd. A jako posledni je
metoda zalozené na nezaporné maticové faktorizaci a K-means shlukovéni.
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Aby bylo mozné porovnat pouzitelnost t€chto metod v praxi, je potfeba ohodnotit vysledné
souhrny. Ohodnocovani vysledki sumarizacnich metod slouzi k posouzeni rozdili kvality
mezi jednotlivymi sumarizacnimi metodami. Samoziejm¢é mizeme mluvit o ohodnocovani,
které provadi ¢loveék na zakladé svych vlastnich zkuSenosti. Vysledky takového ohodnoceni
jsou u kazdého jedince jiné, a kvili tomu nejsou dostatecné piesné ke stanoveni zavéri o
nejlepSi metode. Zatimco automatické ohodnocovani vysledkli sumarizanich metod je
provadéno danou metodou fizenou algoritmem. Tedy pfi sprdvném zvoleni metody jiz muze
byt stanoven zavér o kvalité jednotlivych automatickych sumariza¢nich metod.

Vsechny metody, které byly ozkouSeny lze pouzit jak na vstupy (¢lanky) z daného
casového obdobi tak na vstupy se stejnym tématem. Diky tomuto ohodnoceni byl uc¢inén
zavér o kvalité¢ jednotlivych sumariza¢nich metod. Piiklad jedné tabulky se shrnutymi
vysledky je uveden niZe (viz tab. 1). Z vysledkl Ize fici, Ze nejlep$i metoda pro pouziti
v praxi je metoda zalozend na NMF a K-means shlukovéni.

Metody
LSA+TexRank LSA-délka vét MEAD NMFE-+K-means
téma | 0.1263 0.1483 0.0974 0.1492
téma 2 0.2070 0.2164 0.0768 0.1340
téma 3 0.1409 0.1603 0.0794 0.2044
téma 4 0.1475 0.1523 0.052 0.1672
téma 5 0.1348 0.1170 0.1519 0.1648
téma 6 0.0540 0.094 0.0841 0.1725
téma 7 0.0834 0.0819 0.0464 0.0970
téma & 0.0970 0.1622 0.0991 0.2635
téma 9 0.0500 0.1570 0.0639 0.1823
téma 10 0.0872 0.1265 0.0838 0.1873
téma 11 0.0618 0.2031 0.0965 0.2014
téma 12 01227 0.1694 01715 0.2425
téma 13 0.1060 0.1543 0.0314 0.1785
téma 14 0.0936 0.1280 0.1646 0.1898
téma 15 0.1473 0.2328 0.0479 0.2642
Celkovy primér 01106 01336 00808 0. 1866

Tabulka 1: Priméry hodnot f-skore (k urcitym tématiim) v ptipadé pouziti ROUGE-2
ohodnoceni
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